MI 634 — Analise de Dados Longitudinais

Segundo semestre de 2015

Professor: Caio L. N. Azevedo
Sala: 210 - IMECC
e-mail: cnaber@ime.unicamp.br

e Preferencialmente, procurar o Professor na supracitada sala, dentro do horario de atendimento.
Nao serdo dirimidas duvidas via e-mail.

e O e-mail devera ser utilizado somente para: solicitacdo de agendamento de atendimento,
justificativa de auséncia em um atendimento agendado, justificativa de auséncia em aula, o
envio do artigo relativo ao seminario e o envio de eventuais corregées constantes no site do
curso, incluindo os materiais disponibilizados. Duavidas serdo sanadas somente durante o
atendimento e durante as aulas.

Aulas: Tercas e Quintas, Sala 225 (IMECC), 10h00 — 12h00

Atendimento :

e Quintas-feiras, das 13h as 14h (na sala 210 - IMECC). Nao havera atendimento fora desse

horério.

e O(a) aluno(a) devera enviar um e-mail (para o supracitado endere¢o) com 24 horas de
antecedéncia, solicitando o agendamento de atendimento para o dia posterior. Por exemplo, se
ele(a) quiser atendimento no dia 03/09, devera enviar um e-mail no dia 02/09 até as 13h00. O(a)
aluno(a) que nao comparecer a um atendimento agendado, e nao justificar devidamente (por e-

mail) o motivo de sua auséncia, ndo podera mais solicitar agendamento de atendimento.

Pagina do curso: http:/www.ime.unicamp.br/~cnaber/Material ADL POS 2S 2015.html

Monitoria: Nao ha



1. Programa

Resumo:

A suposicao de independéncia (ou nao correlagcdo) entre observacdes € reconhecidamente invalida em
diversos exemplos na literatura e situagdes reais. Ademais, a desconsideracao de estruturas desse tipo
na analise, pode levar ao comprometimento da qualidade dos resultados inferenciais. Sendo assim,
considerar tais estruturais é de extrema importancia para que uma andlise mais realista seja realizada.
Existem diversas metodologias estatisticas que permitem levar em consideragdo estruturas de
dependéncia (correlagdo) uteis, de modo apropriado. Neste curso, estudaremos algumas das principais
classes de modelos lineares gaussianos e ndo gaussianos para a analise de dados longitudinais.
Discutiremos a modelagem das estruturas de dependéncia e correlacdo. Apresentaremos, também,
alguns exemplos de modelos ndo lineares. Apresentaremos e discutiremos 0s principais aspectos
inferenciais: estimacdo, testes de hipdtese e verificagdo da qualidade de ajuste dos modelos.
Trataremos, essencialmente, da inferéncia sob a 6tica frequentista. Consideraremos o pacote R
(WinBUGS/OpenBUGS) para concretizagdo da andlise de dados. O estudo das metodologias a serem

abordadas provera aos alunos uma maior gama de ferramentas na analise de dados.

1. Introducao aos dados longitudinais: exemplos

2. Analise exploratoria de dados longitudinais

3. Modelos lineares multivariados para analise de dados longitudinais
3.1. Introducéo.
3.2. Estimacéo.
3.3. Testes de hipdtese.
3.4. Verificacao da qualidade de ajuste do modelo.
3.5. Modelagem da estrutura de dependéncia/covariancia.

4. Modelos lineares mistos para analise de dados longitudinais
4.1. Introducéo.
4.2. Estimagéao .
4.3. Testes de hipotese.
4.4. Verificagdo da qualidade de ajuste do modelo.
4.5. Modelagem da estrutura de dependéncia/covariancia.
4.6. Modelos marginais.



. Modelos lineares generalizados mistos para analise de dados longitudinais

5.1. Introducgéo.

5.2. Estimacéo.

5.3. Testes de hipétese.

5.4. Verificagao da qualidade de ajuste do modelo.

5.5. Modelagem da estrutura de dependéncia/covariancia.

. Outros tépicos

6.1. Inferéncia Bayesiana.

6.2. Modelos nao lineares.

6.3. Equacdes de estimacao generalizadas (modelos marginais).

N
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Materiais extras a serem, eventualmente, disponibilizados no site.

Referéncias adicionais a serem divulgadas, eventualmente, ao longo do curso, no site.



3. Critérios de avaliacdo

Metodologia de avaliagdo: duas provas, listas de exercicios e um seminario.

Seminarios: apresentacao de um artigo que verse sobre modelos e/ou metodologias que nao
foram ou ndo serdo apresentadas em sala de aula, mas que estejam relacionados(as) ao
conteudo da disciplina.

o Os seminarios serao individuais.

o Cada aluno(a) deve enviar um artigo como sugestao para que seja apresentado por
ele/ela. E vedado a apresentacdo de artigos em que um dos autores seja aluno(a)
desta disciplina e/ou o professor dela. O artigo pode estar apenas “aceito” (sem ter
sido publicado ainda), contanto que ele esteja disponivel no site da respectiva revista
cientifica. O Professor julgara a adequabilidade do artigo sugerido e, caso ele nao
seja aceito, 0 aluno(a) devera enviar outro. Naturalmente, 0 mesmo artigo ndo pode
ser apresentado por mais de um aluno(a). Sera disponibilizado no site do curso uma
lista com os artigos a serem apresentados, com o(a) respectivo(a) apresentador(a), a
medida que os artigos forem sendo aceitos para a apresentacao.

o Regras adicionais, relativas aos seminarios serao divulgadas posteriormente.

Listas de exercicios serdo disponibilizadas periodicamente. Delas serdo selecionados
exercicios para serem entregues, valendo nota. As listas poderéo ser resolvidas e entregues
individualmente, em dupla ou em trio. Elas podem ser manuscritas (salvo quando se tratar de
questdes relativas a andlise de dados) ou digitadas (editor de textos a escolha). As listas
devem ser entregues de forma impressa (ndo poderao ser entregues por e-mail). O formato é
livre, mas as resolucdes das questdes tém de ser legiveis e organizadas e as listas devem
ser entregues com capa indicando seu numero bem como os nomes e os RA’s dos
integrantes das equipes. O(s) pacote(s) computacional(ais) a ser(em) usado(s) nas analises
é(sao) de livre escolha.

Média Global (MG):
o Se o aluno(a) comparecer ao todos 0s seminarios e apresentar o seu
MG = 0,55*MP + 0,25*ML + 0,20*NS
MP = 0,40*NPi + 0,60*NPi, NPi: € a nota da i-ésima prova (i=1,2)
ML: é a média aritmética simples das notas das listas.

NS : nota do seminario.



o Se o0 aluno(a) ndo comparecer a pelo menos um dos seminarios (sem a devida

justificativa) e/ou ndo apresentar o seu

MG = 0,6*(0,55*"MP + 0,25*ML + 0,20*NS).

e Conceito Final

Média Global Conceito
8,5(|--10,0 A
7,0 |--- 8,4 B
5,0 |--- 6,9 C
0,0 |--- 4,9 D

e Frequéncia minima para aprovacgao € de 75%



